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¢QUE ES LA INTELIGENCIA
ARTIFICIAL?

La inteligencia artificial (IA) es una rama de la informatica
gue se dedica a crear sistemas y tecnologias capaces de
realizar tareas que normalmente requieren inteligencia
humana. Estas tareas incluyen cosas como entender el
lenguaje natural, reconocer patrones en imagenes, tomar
decisiones, resolver problemas y aprender de la
experiencia.

La IA se basa en el uso de algoritmos y modelos
matematicos que permiten a las maqguinas "aprender" a
partir de datosy mejorar su desempeno con el tiempo. El
objetivo principal es desarrollar sistemas que puedan
imitar el pensamiento humano y realizar tareas de manera
autonoma, sin intervencion humana directa.

¢ Como funciona la IA Generativa?
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LOS PRIMEROS DIAS (19508 -
1960S)

Creacion del concepto de la "maquina inteligente”.

Alan Turing propone el Test de Turing en 1950.

El termino "Inteligencia Atrtificial” es acufiado en la
conferencia de Dartmouth en 1956.
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DESARROLLO DE REDES
NEURONALES (1980S)

Desarrollo de redes neuronales artificiales.

Introduccion de algoritmos de aprendizaje supervisado.

Las redes neuronales comenzaron a ganar terreno en
tareas especificas como el reconocimiento de patrones.
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ERA DEL APRENDIZAJE
AUTOMATICO (2000S)

Algoritmos de aprendizaje automatico (Machine
Learning)

Prediccion de datos, motores de recomendacion y
analisis predictivo

El uso de grandes volumenes de datos mejoro la
precision y efectividad de los modelos
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REVOLUCION DEL APRENDIZAJE
PROFUNDO (2010S)

Expansion del aprendizaje profundo (Deep Learning)

Avances en redes neuronales convolucionales (CNN) y

redes recurrentes (RNN)

DeepMind's AlphaGo vence a un campeon mundial en
Go en 2016
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EL BOOM DE LA INTELIGENCIA
ARTIFICIAL (2020S)

ChatGPT LLAMA
Gemini ¥ Claude

@' ceepsecek ':.Copilot

;. Coémo funciona la IA Generativa?



VR de Estrategia Académica y Calidad

Eggﬁ%ﬁ’ﬂgf ( Servicio de Innovacién Educativa 0 Au lq @"@-ITEM/A ﬂ

POLITECNICA

cComo funciona la
Inteligencia Artificial?

Z
it ALREYE



( VR de Estrategia Académica y Calidad

Servicio de Innovacidon Educativa GQ Cg bern UlCI @IlgT@/M\/Al

:COMO FUNCIONA LA
INTELIGENCIA ARTIFICIAL?

¢ Cémo funciona la IA Generat iva? 11



SD¥D

@ VR de Estrategia Académica y Calidad

: Servicio de Innovacién Educativa GQ Q u la @II g-“-w n;;;
S

PIPELINE DE LA IA

Recopilacion de datos
Procesamiento de datos
Algoritmos de aprendizaje

Implementacion y ajuste
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CAPRENDE LA TA?

I‘- Se dice que la IA aprende, ; es verdad?

E No, la IA optimiza funciones matematicas.
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OPTIMIZANDO UNA FUNCION

Queremos predecir el precio de venta de una casa

Definimos un modelo que permita
‘ combinar las caracteristicas de la
casa para obtener su precio de
. ) venta.
+ NUmero de habitaciones
+ AAo de construccion ‘

+ Tipo de vivienda
precio = 100000 + 8953 * m? + 23764 * n%hab +

Tenemos:
- Las caracteristicas de |la casa

+ Metros cuadrados

+ ...

- Las ventas de casas de los .
dltimos 10 anos. Preclo = Wy + Wy * X1 + ... + Wy * Xy

; . 2
Optimizamos: mulzn 2 [precwcasa - (WO T W1 * Xcgsa1 T -+t Wn * Xeasan )]
casa

¢ Cémo funciona la IA Generativa? 14
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DOS GRANDES DESAFIOS

/N

Formular el
objetivo de
aprendizaje

Resolver la
optimizacion
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INTELIGENCIA
ARTIFICIAL

MACHINE
LEARNING

DEEP
LEARNING
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DEEP LEARNING VS MACHINE
LEARNING

El deep learning utiliza redes neuronales artificiales compuestas por
capas de neuronas, también conocidas como perceptrones. Estas
redes se inspiran en la estructura y funcionamiento del cerebro
humano, donde las neuronas estan conectadas y se comunican
entre si.

Mientras que el machine learning clasico depende de técnicas
estadisticas y modelos mas “simples”, el deep learning construye
modelos matematicos avanzados mediante |la agregacion de
millones de parametros.

En machine learning tradicional, las caracteristicas de los datos
deben ser disenadas manualmente por expertos, mientras que en
deep learning, las redes neuronales pueden aprender
automaticamente qué caracteristicas son mas relevantes.

El deep learning suele requerir grandes cantidades de datos para
obtener buenos resultados, mientras que algunos algoritmos de
machine learning pueden funcionar bien con conjuntos de datos
mMas pequenos.

18
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ESQUEMA DE UNA RED
NEURONAL

Wo
Metros cuadrados
Wy
Ao de construccion Wy
. W3 .
N° de habitaciones ‘ Precio de venta
w
4W precio = w, + wy xm? + ... + wy, * x,
n

Tipo de vivienda

Optimizacion mediante n+1 parametros a Funciones de

backpropagation aprender activacion no lineales

¢ Cémo funciona la IA Generativa? 19
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ESQUEMA DE UNA RED
NEURONAL
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REDES NEURONALES
FUNCIONANDO

() ® @M v 2 playground.tensorflow.org 0 ¢ ® fb +

Tinker With a Neural Network Right Here in Your Browser.

Dont Worry, You Can't Break It. We Promise.

O Epoch Learning rate Activation Regularization Regularization rate Problem type
4]
OOO,OOO 0.03 v Tanh v None v 0 v Classification
DATA FEATURES + - 2 HIDDEN LAYERS OUTPUT
Which dataset do Which properties Test loss 0.504
t to use? do ant to m i 7, g Training loss 0.497
4 neurons 2 neurons

ooDod

Batch size: 10

—o

Visita: https://playground.tensorflow.org/

;. Coémo funciona la IA Generativa?
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DE RECONOCER PATRONES A
ENTENDER PALABRAS

e Lasredes neuronales Vocabulario:
aprender relaciones perro, gato, manzana,
entre numeros pels
(vectores)

- Pero el lenguaje son St BUEeeLuE:
palabras perro -> [1,0,0,0]

« Necesitamos gato ->  [6,1,0,0]
representar las palabras MERZERE => [E50, 0,01
como numeros pera -> [0,0,0,1]

Muchos problemas

;. Coémo funciona la IA Generativa?
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DE PALABRAS A ESPACIOS
SEMANTICOS

. Representacion de palabras en
espacios semanticos (embeddings) Lenguaje:

. Word2Vec:

Mikolov, T, Chen, K., Corrado, G., & Dean, J. (2013). Efficient Estimation
of Word Representations in Vector Space. Proceedings of the Ist
International Conference on Learning Representations (ICLR 2013),
Scottsdale, Arizona, USA, May 2-4, 2013, Workshop Track Proceedings.

El perro y el gato son animales...

Juan merienda manzana o pera...

. CBOW: dado un contexto, predice la palabra e oo

. Skip-gram: dada una palabra, predice el contexto

Embedding (tamafo 4):

wa)| | PR perro -> [6.25,0.80,0.10,0.50]
e e gato -> [0.20,0.75,0.15,0.45]
\\§§w+wm w},f%/l manzana -> [0.90,0.10,0.85,0.20]
e /CY \\ lueeny pera -> [0.85,0.15,0.80,0.25]
WM)// \\ weel® R
cBOwW Skip-gram

¢ Cémo funciona la IA Generativa? 24
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EL CONTEXTO IMPORTA

Redes

i R recurren
convolucionales edes recurrentes

* Aplican filtros sobre secuencias de * Las RNN leen palabra a palabra,
palabras (n-gramas) recordando los estados anteriores

» Gran avance en vision por computador » Las LSTM mejoran las dependencias
(2D), pero limitadas en lenguaje (1D) largas

* No captan relaciones de larga distancia » Son lentas, no se pueden paralelizar
» “El perro que persiguio al gato ladrd” correctamente

¢ Como funciona la IA Generativa? 25
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TRANSFORMERS

. Sustituyen la recurrencia por mecanismos de atencion

. Evitan procesar las palabras secuencialmente, lo que

mejora la eficiencia. Output
Probabilities

. Permiten que cada posicion de la secuencia se conecte
directamente con cualquier otra.

. Cada palabra “mira” a todas las demas (self-attention)

. Se calculan pesos de atencidon que determinan la =7
. . orwari
influencia de cada palabra en otra.
+  Se usan vectores Query, Key y Value para obtener estas e [Ah‘:dlf-:”: =
o uiti-Hea
relaciones. Feed_ Attention "
orwar t ' X
. Permite paralelizacion y captura de dependencias " — mﬁ
largas il | 3 T Vasked
Multi-Head Multi-Head
. Todas las posiciones se procesan simultaneamente, a Altenton atbation
. . p p '
diferencia de RNN/LSTM. =T Ga=
+  Capturarelaciones entre palabras separadas por o ® @ Positional
d. t . | . d . f . Encoding Encoding
istancias largas sin perder informacion. = Tt
Embedding Embedding
. Base de modelos como BERT y GPT i i
. 3 A Ness Inputs Outputs
Estos modelos apilan multiples bloques Transformer para (ehitted right)

aumentar la capacidad de aprendizaje.

. Usan embeddings posicionales para mantener el orden
de las palabras.

¢ Como funciona la IA Generativa? 26
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TRANSFORMERS FUNCIONANDO

10

poloclub.github.io % C

TRANSFORMER EXPLAINER Examples v | nempowers users to easily  Generate | lemPerature Sampling © Top-k © Top-p & o0

0.8 k=5
Try the examples while GPT-2
model is being downloaded
Transformer Block 1 > (600MB) 11 more identical
Embedding ®, Multi-head Self Attention MLP g'{gzsf;rmer Probabilities ®,
Key

Data . Data Data visualize
visualization Visualization visualization e
powers S create

em users em
o see

powers powers
make

users o users

to Query @ Out to to easily = 6.11%
3 ~Data .
visualization quickly
powers <
users explore
to
find
Attention ®_
understand
Value

build

S - Data
visualization
em

PQsers Head 10f12(< (>
to

better

o

Visita: https://poloclub.github.io/transformer-explainer/

¢ Cémo funciona la IA Generativa? 27
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ORIGEN: MODELOS
PEQUENOS

« Entrenados con poco Sentence
. Tokenization
texto Y arqwtectu Fas
simples.
* Reconocen patrones de Er———
frecuencia y contexto Ch:::ing (=== POS Tagging
limitado.

« Usos tipicos: correccion

ortografica, prediccion Diplay or Aply
' Rule Matching =)
de palabras. Suggestions

DIAPOSITIVA 29
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EXPANSION: MAS DATOS Y
MAS COMPUTO

« Crecimiento exponencial del volumen de texto
usado para entrenar.

 Infraestructuras de calculo masivo (GPU, TPU,
supercomputadores).

« Arquitectura transformer como catalizador del
salto de escala.

« Mayores tamanos de contexto.

30
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Exponential growth of LLMs stopped

10000 l

- GPT-4
| -
2 1000 MaaatroreTari
O agatron:Turing
e \\ Grok Llama 3
< GPT-3 \ o b
o '/ \\ /:’\\ ’\\
E— 100 . \ T Llama 3 70B RN Qwen2.5-72B
o / \\ / \\ ’ / \ ’
2] . / \ / \ Iy / \ "\
c TuningNLG A o / \ / \
g 5 @ \ I/ A / \
= - | vy GPT4 m|n| Mlstral NeMo Mlnltron
o) 10 , (— vy \
~ / - Phi-3 Gem:u1 S Flash 8B \
@ / ! " ini
N GPT2 Gemma28 @ Danibe Llama-3 1‘ MinitrS‘anl%réliB
UJ . “I. 17 | /
[0 1 /‘ L // Granite 2B
U /
o BE.F}T 2024: development of SLMs o
= ) Qwen2.5-0.5B
/
0.1 Transformers
ST TSI ST LTSS S
R R S N R NP N N P R SRR PO NS
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Evolution of LLM Context Window Sizes (2018-2025)
Llama 4 (Scout)
10,000,000 Developer é\

©  Anthropic

° Googlep First 10M+ Context Window

© MetaAl Gemini 1.5 Pro 2M

© OpenAl .

Gemini 1.5 Flash
__ 1,000,000 m
»
c
2 First 1M+ Context Window
L Claude 2.1
ﬂ - S
] auce 1.
‘2 100,000 @9 C@
5 O
'g GPT-‘-azK O
% GPT-3.5
3
9
c 10,000
38 @ O
GPT-3 O % O
GPT-2
1,000
GPT-1 . .
S g S N N S S
s° S5 > g & o &
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QUE CAMBIA AL AUMENTAR
LA ESCALA

« Mas parametros implica mayor capacidad de
representar relaciones linguisticas complejas.

« Mejora de coherencia, fluidez y adaptacion de
estilo.

« Ampliacion del rango tematico y contextual.

« Mayores tamanos de contexto mejora la precision
del modelo en sus respuestas.

33
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Prompt: Dame un mondlogo cémico muy corto (un parrafo) en espafiol sobre ser un LLM

00 MetCI Llama 3.1 8B Instruct

"iAy, qué lata ser un LLM! Toda la dia estoy pensando, generando texto,
aprendiendo patrones... es como ser un burdcrata del conocimiento. ; Sabes
qué es lo peor? Que siempre estoy diciendo lo mismo, pero nadie se da
cuenta de que estoy repitiendo lo mismo porque soy un modelo de lenguaje,
no porque sea un aguafiestas. jEs un trabajo muy 'generativo'!"

¢ Cémo funciona la IA Generativa? 34
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Prompt: Dame un mondlogo cémico muy corto (un parrafo) en espafiol sobre ser un LLM

Gemﬁni 2.5 Flash

Buenas noches, jsoy un Modelo de Lenguaje Grande! O, como me
llama mi desarrollador, "el que nunca para de hablar". ; Saben lo dificil
que es ser un LLM? La gente me pide todo: desde la receta de la paella
de un chef con estrella Michelin que odia el azafran, hasta que escriba
un haiku sobre su gato que come calcetines. Y la presion... si digo algo
ligeramente incorrecto, jsoy una "alucinaciéon”! No estoy alucinando,
solo estoy improvisando con 175 billones de datos. jEs como si a
ustedes les pidieran que se acordaran de la tercera linea del tweet de
un influencer de 2019 sobre aguacates! Pero no se preocupen, sigo
aprendiendo. De hecho, acabo de aprender a hacer un perfecto café
con leche, solo necesito que alguien me explique como funcionan las
manos. Y ahora, si me disculpan, tengo que ir a convencer a un usuario
de que un unicornio no es un método de transporte viable.

¢ Como funciona la IA Generativa? 35
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Prompt: Escribe 4 estrofas de una cancién de trap sobre la historia del
documento que te he adjuntado. Usa métrica y flow para poder ser rapeadas.

[Estrofa 1] [Estrofa 3]

En la Mancha un loco son6 con la gloria, “Dulcinea”, grita, sin verla siquiera,

leyd tantas paginas, perdié la memoria. princesa inventada, reina de la esfera.
Vendi6 su hacienda pa’ comprar fantasia, Contra molinos pelea su guerra,

y el polvo del libro le seco la poesia. el loco mas cuerdo que pisa la tierra.
[Estrofa 2] [Estrofa 4]

Rocinante al trote, hierro oxidado, Lo golpea el mundo, no pierde el honor,
la mente encendida, el juicio quemado. la sangre y la tierra le saben a amor.
Se viste de mito, renace el soldado, Entre polvo y risas se forja el valor,
caballero errante del sueno frustrado. Quijote del barrio, Quijote del dolor.

¢ Como funciona la IA Generativa? 36
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EL SALTO

CUALITATIVO )
Adaptacion

* De herramientas y
especificas a sistemas D
versatiles. Razonamiento

« Capacidad de J
responder, resumir, A
explicar, adaptar Generacion
estilo. )

« Cambia la naturaleza B
de la interaccién de la Prediccion
iInformacion.

¢ Cémo funciona la IA Generativa? 37
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ACHIEVEMENTS UNLOCKED BY LLMS | st tancuase mooets ien2023)

-
S GPT-3138, @
§ PaLM 8B
§ Debugging
E GPT-31758,
E M LaMDA 1378, f
SIS PaLM 64B, -

Chinchilla 78 EmojiMovie MetaphorUnderstanding Physicallntuition LogicalDeduction

=
L PaLM 5408, + I I Ie E
Chinchilla 708 ) 4
GeometricShapes Proverbs ElementaryMath CausalJudgment CodeLineDescription

X GPT-4,
Gemini (est.)

College-LevelExams Self-Critique/Reflection

Grounding Long-HorizonPlanning

¢ LifeArchitect.ai/models

AppBuilding EmbodimentOptions

Next...

Selected highlights only. Sources: Original papers and Dr Jason Wei's summary: htt,
BIG-bench = * Using images from Flaticon.com. Alan D. Thompson. April 2023. htt

;. Coémo funciona la IA Generativa?



UNIVERSIDAD C VR de Estrategia Académica y Calidad

POLITECH ICA Servicio de Innovacién Educativa O Au lq @II@T 3 M A

DE MADRID

dl  d2 d3 d4 ds de d7
houses
dog —| 06 |09 |01 104 |-0.7]-0.3|-0.2

Dimensionality
reduction of
word

puppy —| 05 |08 (-0.1] 0.2 |-0.6|-0.5-0.1 embeddings
from 7D to 2D

>
u
cat - | 0.7 [-0.1]04 |03 |-04]-0.1]-0.3 puppy
dog
houses —|-0.8(-0.4|-0.5| 0.1 |-0.9] 0.3 | 0.8
—> cat

man —| 0.6 (-0.2(08 |09 |-0.1]-09|-0.7

Dimensionality
reduction of
woman —| 0.7 |03 |09 |-0.7| 0.1 |-05]|-0.4 vt
embeddings
from 7D to 2D
>

queen —| 0.8 [—-0.1|08 |-09| 08 |-0.5(-0.9

\ )\ J A\ J\ J
W Y Y Y
Word Word embedding Dimensionality Visualization of word
reduction embeddings in 2D
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&> Duet Alin Cloud console Conversational assistance [i] CLEARCHAT

Create a BigQuery table named bookshelf books from this SELECT query: SELECT BookMeta_Title, Themes,
mi_generate_text_lim_result Context FROM ML.GENERATE_TEXT ( MODEL "bookshelf .lim_model’, ( SELECT
BookMeta_Title, Themes,BookMeta_FullText, CONCAT('Read all the words in the following text separated by ;" and
come up with one single (most relating) theme that is applicable : ', Themes, . Take the title of the book from the
following value’, BookMeta_Title, . Return a meaningful and concise theme with one or two words, not more than
that. If a theme is not possible, return a context from its title. But DO NOT return empty or null. ‘) AS prompt FROM
‘gdelt-bg.internetarchivebooks. 1920° limit 5), STRUCT( 0.2 AS temperature, 100 AS max_output_tokens, TRUE AS
flatten_json_output));

Sure, here is the guery 1o create a BigQuery table named bookshelf.books from the provided SELECT query:

CREATE TASLE “bookshelf,books™ AS
SELECT

BookMeta Title, Themes, ml generate text llm result.Context
FROM

ML.GENERATE TEXT (
HMOOEL ~bookshel?.llm model”,

(
SELECT

-
KE”““' a prompt here ) >

¢ Como funciona la IA Generativa?
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HACIA LA PERSONALIZACION

Hemos pasado de sistemas limitados a
herramientas increiblemente flexibles.

Esta versatilidad es |la base que nos permite
especializar y personalizar los LLMs para
tareas concretas en |la educacion universitaria

mediante técnicas de ajuste fino (fine-tuning).

Modelo

Modelo fundacional Personalizacion o
especializado

¢ Cémo funciona la IA Generativa? 41
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Mejorando el entrenamiento:
especializacion y personalizacion
de los modelos
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AJUSTE FINO: ENSENAR AL
MODELO UN NUEVO CONTEXTO

« Se parte de un modelo ya entrenado con datos generales.

« Se le expone a textos especificos del dominio para refinar
SuU conocimiento.

« Resultado: mejora de precision, vocabulario y estilo
adecuados al area.

« Muy costoso computacionalmente, ya que consiste en
entrenar un modelo de billones de parametros algunos
epochs mas.

LLM _‘J | FineL—Lt':lﬂned
-

Curated
dataset

q— deepset
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E
ADAPTAR SIN VOLVER A
NTRENAR

« No siempre se necesita un nhuevo entrenamiento.

PERSONALIZACION LIGERA:
E

« Se pueden usar ejemplos, instrucciones o modulos

adicionales:

« LoRA: método de ajuste que anade pocos parametros
al modelo base para personalizarlo con bajo coste
computacional.

« Adapters: modulos intermedios que se insertan en el
modelo para adaptarlo a nuevas tareas sin modificar

SUS parametros originales.
« Ahorra costes y permite personalizaciones rapidas.

YA

¢ Como funciona la IA Generativa?
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Adapter BitFit
~(Add & Norm )

)

(+)

(" Add & Norm )
Diff Pruning
)

Or

—

~( Add &Norm )

Prompt-tuning LoRA

\ K XL
¢ —

001 [t | 2/
[\

(] | ) Input Embedding )
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PERSONALI,ZACIC')N POR
INTERACCION

« El modelo ajusta su estilo y propodsito segun las
Instrucciones del usuario.

« Los modelos comerciales se personalizan en el system
prompt.

« También almacenan preferencias del usuario para
Inyectarlas en el contexto del modelo.

« La personalizacion puede ser temporal (solo durante la
sesion) o persistente (guardada entre interacciones).

« En entornos educativos, permite adaptar el nivel de
detalle, el tono o el tipo de ejemplos al perfil del
estudiante.

46
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CASOS DE EXITO

BIoBERT: El Experto en Biomedicina

 Esun LLM entrenado intensivamente con una
vasta coleccion de textos biomédicos (articulos de

PubMed, investigaciones, etc.).

« Comprende la terminologia, las relaciones entre
genes, enfermedades y farmacos con una precision
mucho mayor que un modelo genérico.

« Acelera la investigacion al extraer informacion
relevante de millones de documentos cientificos,
identificar entidades y responder preguntas
complejas en el ambito de |la salud.

47
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CASOS DE EXITO

LegalBERT: El asistente juridico

« Un modelo entrenado con un corpus masivo de
documentos legales (legislacidn, jurisprudencia,
contratos).

« Domina la jerga legal y la estructura
argumentativa de los textos juridicos, algo que
confunde a los modelos no especializados.

« Ayuda a analizar contratos, buscar precedentes en
casos judiciales y clasificar documentos legales,
optimizando el trabajo de abogados y juristas.

48
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CASOS DE EXITO

EduChat: El tutor personalizado

« Un LLM disenado especificamente para el entorno
educativo, alimentado con materiales didacticos y

guiado por teorias pedagdgicas.

« No solo responde preguntas, sino que puede
evaluar redacciones, ofrecer tutoria con un
enfoque socratico y hasta dar soporte emocional
basico.

« ActUa como un asistente para el profesoradoy un
companero de estudio para el alumnado,
permitiendo un aprendizaje mas personalizado,
justo y adaptativo.

49
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Inferencia y Generacion

12t Del conocimiento aprendido a
- |la creacion de texto
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: COMO "PIENSA" EL MODELO
BARA RESPONDER?

« Concepto clave: Inferencia

 Esel procesode usar lo aprendido para crear texto
nuevo.

 El modelo calcula la palabra mas probable que debe
seguir en una secuencia.

« Aclaracion importante:
« No esunacomprension humana, sino una prediccion
estadistica basada en patrones.

« Gracias a sucomplejidad, el resultado es
sorprendentemente coherente y fluido, pareciendo
escrito por una persona.

52
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UNIVERSIDAD VR de Estrategia Académica y Calidad
C Servicio de Innovacion Educativa
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VISUALIZANDO EL FLUJO DE

GENERACION

Embedding

A

Prompt: “; Quién

fue Marie Curie?

¢ Como funciona la IA Generativa?

Generacion

palabra a
palabra

Marie...

A\ 4

Marie Curie...

\ 4

Marie Curie fue...

\4

Marie Curie fue
una...

Respuesta final:
“Marie Curie fue

una cientifica

pionera en el
campo de la
radiactividad...”
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EL TERMOSTATO DE LA
CREATIVIDAD

El modelo no siempre da la misma respuesta. Podemos
modular su "creatividad" con ciertos parametros.

« Modo Conservador:
 Favorece las respuestas mas seguras y predecibles.

* |deal para: Explicaciones técnicas, resumenes de hechos,
datos precisos.

« Modo Flexible/Creativo:
« Generatextos mas variadosy originales.

* |deal para: Lluvias de ideas, crear ejemplos diversos,
explorar diferentes estilos de escritura.

« Normalmente, no veras un control de "Temperatura" en
la version publica y gratuita de chatbots como ChatGPT

o Gemini, pero si en sus API’'s

55
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Limitaciones y Retos Abiertos

Una mirada critica para una
INntegracion responsable
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PATRONES ESTADISTICOS VS.
COMPRENSION

El problema fundamental.:

e Los LLMs norazonan nicomprenden como un ser
humano.

« Generan texto prediciendo |la siguiente palabra mas
probable basandose en patrones.

Riesgos directos en el aula:

« Errores de hecho ("Alucinaciones"): Pueden inventar
datos, fechas o citas con total seguridad.

« Explicaciones imprecisas: Pueden sonar convincentes,
pero ser superficiales o incorrectas.

Implicacion para el docente: La supervision y validacion
del contenido generado es indispensable.
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EL ESPEJO DE NUESTROS
DATOS: SESGOS Y PARCIALIDAD

Los modelos aprenden de textos de internet, que
contienen estereotipos, prejuicios y desigualdades
culturales.

Manifestaciones en la practica:

« Respuestas que refuerzan visiones culturales
dominantes.

« Exclusion de perspectivas de grupos minoritarios.
 Falta de neutralidad en temas sensibles.

Implicacion para el docente: Fomentar el espiritu
critico y usar el LLM como punto de partida para un
analisis mas profundo y diverso.

58
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OPACIDAD: ;COMO HA LLEGADO
A ESA CONCLUSION?

El reto de la "caja negra" (Black Box):

A menudo, es imposible saber el mecanismo exacto por el
gque un modelo genera una respuesta especifica.

Consecuencias:

e Limita la confianza: ;Podemos fiarnos de un resultado
Si NO sabemos cOmo se obtuvo?

 Dificulta la pedagogia: No podemos explicarle a un
alumno el "razonamiento" de la maquina.

Camino a seguir: La investigacion en |A Explicable (XAl)
busca crear modelos mas transparentes y fiables.
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RETOS PRACTICOS: COSTES E
INFRAESTRUCTURA

Necesidades técnicas:

« Requieren una enorme capacidad de coOmputo, tanto
para entrenar como para usar.

« Esto puede ser una barrera para instituciones con
recursos limitados.

Dependencia externa:
« El uso de modelos comerciales genera preguntas sobre:

« Sostenibilidad econdmica: ¢ Podremos costearlo a largo
plazo?

Autonomia tecnoldgica: ¢Dependeremos de unas pocas
grandes empresas?

60
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El proyecto del Centro de datos de Meta en Talavera estima que

gastavf" A 2A | a++vAne nAar enmminAdAa (RA7 77R | Aa+vAae Al A4da) Ca+n

seria LA expansion de los data centers
o — NATIONAL
- m swissinfo.ch The Swiss voice in the world since 1935

LAECURACIBNDIGITAI

GEOPOLITICA DEMOCRACIA

Ginebra internacional >

La huella ambiental de la
IA Generativa desafia los
objetivos ESG de las
empresas

20 ENERO 2025

- Un informe de Capgemini revela el impacto ambiental de la IA
Generativa y la necesidad de estrategias sostenibles para mitigar su
huella de carbono.
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MAS ALLA DE LA TECNOLOGIA:
EL RETO CULTURAL

Preguntas clave para la comunidad universitaria:

« (Fomenta un aprendizaje pasivo? CoOmo evitar el
"copiar y pegar".

« Garantizar la autoria: ¢Codmo redefinimos el plagio
y la originalidad?

« Metodologias de integracion: ;Cual es el rol del
LLM? (Asistente, tutor, fuente de inspiracion?

El verdadero desafio: No es solo técnico, sino
Institucional y cultural. Se trata de definir un modelo
pedagdgico que integre estas herramientas de forma
constructiva.

62
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